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Introduction

A l'ere numérique actuelle, les fake news sont
devenues de plus en plus répandues et problématiques,
en grande partie a cause de l'usage intensif des réseaux
sociaux ou elles peuvent atteindre un large public en un
temps record. Notre projet vise a développer un modele

d’lA, une solution potentielle pour détecter les fake news.

Notre présentation est structurée en trois sections
: Données, Problématique et Résultats, détaillant les

étapes suivies pour mettre en place notre modele.
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Une Fake News : qu’est-ce que c’est ?

Définition
L'expression "fake news’, dorigine anglo-saxonne, est utilisée en frangais pour décrire
des informations mensongeres ou déliberément biaisées, dans le but de manipuler ou de

tromper le public.

Les fake news contextuels

Les fake news manipulés

Types de Les fake news trompeurs
Fake News Connexion

Contenu fabriqué

Le contenu imposteur



L'exposition aux "fake news" dans le monde
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Donnees

Dans notre projet de détection de fake news, nous avons utilisé deux ensembles

de données textuelles de Kaggle : "Fake.csv" pour les fausses nouvelles et "True.csv".

Ces données sont cruciales pour entrainer et évaluer notre modele.

Entrée [15]: print("Nombre de ligne et de colonnes du dataset Fake.csv :",data fake.shape)

print("Nombre de ligne et de colonnes du dataset True.csv

,data_real.shape)

-

Nombre de ligne et de colonnes du dataset Fake.csv : (23481, 4)
Nombre de ligne et de colonnes du dataset True.csv : (21417, 4)

Entrée [8]: data_fake.head()

Out[g]:

title text subject date
0  Donald Trump Sends Qut Embarrassing New Year'... Donald Trump just couldn t wish all Americans ...  News December 31, 2017
1 Drunk Bragging Trump Staffer Started Russian ... House Intelligence Committee Chairman Devin Nu... News December 31, 2017
2 Sheriff David Clarke Becomes An Internet Joke... On Friday, it was revealed that former Milwauk... Mews December 30, 2017
3 Trump Is So Obsessed He Even Has Obama's Mame... On Christmas day, Donald Trump announced that ... News December 29, 2017
4 Pope Francis Just Called Out Donald Trump Dur... Pope Francis used his annual Christmas Day mes... News December 25, 2017

L]

Entrée [9]: data_real.head()

out[9]:

title text subject date
0 As U.S. budget fight looms, Republicans flip t... WASHINGTON (Reuters) - The head of a conservat... politicsNews December 31, 2017
1 U.S. military to accept transgender recruits o... WASHINGTON (Reuters) - Transgender people will... politicsNews December 28, 2017
2 Senior U.S. Republican senator: "Let Mr. Muell... WASHINGTON (Reuters) - The special counsel inv... politicsNews December 31, 2017
3 FBI Russia probe helped by Australian diplomat... WASHINGTON (Reuters) - Trump campaign adviser ... politicsNews December 30, 2017
4 Trump wants Postal Service to charge 'much mor... SEATTLEMWASHINGTON (Reuters) - President Donal... politicsMews December 29, 2017



Donnees

Aprés lajout dune colonne “classement” pour identifier la véracité des textes et la
fusion des deux ensembles de données en un seul, nous avons procedé au nettoyage

des données.

Entree [26]: # Fusionner les deux ensembles de donnees en un + nettoyage
both = pd.concat([data fake, data real], axis=0).dropna().drop duplicates()

both
Out[26]: A

title text subject date classement

0 Donald Trump Sends Out Embarrassing New Year'... Donald Trump just couldn t wish all Americans ... News December 31, 2017 0

1 Drunk Bragging Trump Staffer Started Russian ... House Intelligence Committee Chairman Devin Nu... News December 31, 2017 0

2 Shenff David Clarke Becomes An Internet Joke. . On Friday, it was revealed that former Milwauk. . News December 30, 2017 0

3 Trump Is So Obsessed He Even Has Obama’s Name. .. On Christmas day, Donald Trump announced that ... News December 29, 2017 0

4 Pope Francis Just Called Out Donald Trump Dur... Pope Francis used his annual Christmas Day mes. .. News December 25, 2017 0
21412 'Fully committed” NATO backs new U.5. approach... BRUSSELS (Reuters) - NATO allies on Tuesday we... worldnews August 22, 2017 1
21413 LexisNexis withdrew two products from Chinese ... LONDON (Reuters) - LexisNexis, a provider of |...  worldnews August 22, 2017 1
21414 Minsk cultural hub becomes haven from authorities MINSK (Reuters) - In the shadow of disused Sov... worldnews August 22, 2017 1
21415 Vatican upbeat on possibility of Pope Francis ... MOSCOW (Reuters) - Vatican Secretary of State ... worldnews August 22, 2017 1

21416 Indonesia to buy $1.14 billion worth of Russia... JAKARTA (Reuters) - Indonesia will buy 11 Sukh... worldnews August 22, 2017 1 v



Problematique

e Les informations sont elles vraies ? sont
elles fausses ?

e Comment faire face ?

e Grace / al'aide de quoi ?
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e C’est quoi le role de I' IA dans cette
problématique ?

e Comment L’ IA peut jouer un rble dans la
détection des fake news sur du texte ?



Modele ecarte

jupyter

Logistic regression

Logistic Regression

Class B
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True class

Efficace sur de simples phrases

x A montré des lacunes sur les longs articles
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Decision A Dicision B Decision B
Decision B DEGISiOI"‘: A'

ensemble d'attributs

x e |asurperformances.
e Interprétation complexe sur les arbres

profonds.
e Méemoire de stockage dépends de la taille
(profondeur) de l'arbre

les données

Comparaison entre DTC et SVM

Decision Tree Classifier

Support Vector Machin
The SVM algorithm

Foaturos Space

e Simplicité et flexibilite.
e Solide garantie theorique.
e Moins de risque de surperformance



Fonctionnement du modele

def preprocess text(text):
text = text.lower() # Convertir le texte en minuscules

text = re.sub(r'[~a-zA-ZB-9\s]', "', text) # Supprimer les caractéres speciaux et les espaces supplementaires
text = re.sub(r'\s+", ' ', text) # remplacer plusieurs espacesc par un seul espace

text = re.sub(r'https?://\S+|www\.\S+", "', text) #supp les liens

text = re.sub(r'\n', ' °, text) # Remplacer les sauts de ligne par un espace

P

#text = re.sub(r'<.*?>+", "', text) # Supprimer les balises HTML
e s et 1 Cerr 1w A e - text = re.sub(r'\[.*?\]", ', text) # Supprimer les expressions entre crochets
pos_tag to pos = {'1':'a", "V':'v', '"N':'mn", "R':'r', 'I': 'n'} text = re.sub(r'\(.*?\)", ', text)

# Tokenization
def pGS_tag_tG_pGS_lemmES{tagj: tokens = word_tokenize(text)

tokens and pos = pos tag(tokens
return pos_tag to pos.get(tag[®], 'n') —and_pos = pos_tag( )

# Supprimer les mots vides
stop words = set(stopwords.words( english’))
tokens_and pos = [word for word in tokens and pos if word[®] not in stop words]

# Lemmatization (stemming)
lemmatizer = WordNetLemmatizer()

tokens = [lemmatizer.lemmatize(word[@], pos=pos tag to pos lemmas(word[1])) for word in tokens and pos]

# Rejoindre les tokens en une seule chaine de texte
preprocessed text = ' ',join(tokens)

return preprocessed text

Prétraitement des données



Fonctionnement du modele
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L’extraction des caracteristiques

# Division des donnees en ensembles d'entrainement et de test
X train, X test, v train, y test = train test split(X vectorized, vy, test size=0.2

Entrainement du modéeéle
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Matrice de confusion

évaluation du modele
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La matrice de confusion mesure |la performance de classification en représentant les différentes combinaisons de valeurs réelles
et prédites.

il y a quatre cas possible lors d'une prediction:
e Vrai negatif.
e Vrai positif.
e Faux positif.
e Faux negatif.
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True class

Decision Tree Classifier
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Matrice de confusion (SVM)
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Accuracy: ©.9942940255090624
Precision: ©.9913267698877824
Recall: @.9967804477963705

Fl-5core: ©0.99400634622164/76

diff = 8
for i, v in enumerate(y_test):
#print("hello")
if prediction[i] != w:
diff = diff + 1
#print(f"prediction {prediction[i]} actual {v}"
print(f"taux d'erreur : {diff/len(y test)#*108} %")

)

Matthews correlation coefficient: @.9885749 toux d'erreun - B.E93667487133587 %
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Conclusion

Nous espérons que notre modele apportera une contribution a la lutte contre la
propagation des fake news.

Merci pour votre attention
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